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Abstract

The analysis of public interest using social media in data mining aims to understand
user preferences and interests in various topics or products. By analyzing data from
social media platforms, such as posts, comments, and interactions, researchers can
identify significant interest patterns and trends, which can be used for more effective
marketing strategies or product development that suits the public's desires. Common
methods used in this analysis are the C4.5 and Naive Bayes algorithms. The C4.5
algorithm builds a decision tree that makes it easy to visualize and interpret the main
factors that influence public interest. Meanwhile, Naive Bayes, with its probabilistic
approach, classifies data based on existing features, providing fast and accurate
predictions. Both methods are applied to process data from social media and produce
in-depth insights into user preferences. The results of the analysis show that the
prediction and classification of public interest have good accuracy, with the
comparison result values showing very satisfactory performance. Both are able to
identify and classify interests accurately, utilizing the advantages of each method to
provide a better understanding of what is interesting to the public on social media.

Keywords: Classification;, C4.5 Algorithm; Naive Bayes Method.

L. Pendahuluan ini. Masyarakat Indonesia kini lebih
Di era digital modern ini, cenderung mendapatkan berita melalui

Indonesia mengalami pergeseran besar
dalam  pola  konsumsi informasi
masyarakatnya. Meskipun sebagian
besar orang masih menggunakan koran
dan majalah sebagai sumber berita,
semakin banyak individu yang beralih
ke platform digital untuk memperoleh
informasi terkini. Kemajuan teknologi,
khususnya akses mudah ke internet dan
perkembangan media sosial, telah
 menjadi katalisator utama perubahan

situs web berita, aplikasi berita, dan
platform media sosial. Di Indonesia,
media sosial yang paling banyak
diminati oleh masyarakat umumnya
adalah Instagram, Facebook, dan
YouTube. Instagram menonjol karena
popularitasnya sebagai platform berbagi
foto dan video, terutama di kalangan
generasi muda. Facebook tetap menjadi
salah satu platform yang dominan
dengan berbagai fitur seperti grup,
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halaman bisnis, dan berbagi konten.
Sementara itu, YouTube terus menjadi
destinasi utama untuk konten video,
baik  hiburan, edukasi, maupun
informasi. Keberagaman konten dan
interaksi sosial yang ditawarkan oleh
platform-platform ini membuat mereka
tetap menjadi pilihan utama bagi
pengguna media sosial di Indonesia.
Facebook dan Twitter, sebagai platform
berita sosial yang lebih tradisional,
masih tetap relevan di Indonesia.
Banyak media Dberita, organisasi
pemerintah, dan individu menggunakan
Facebook untuk membagikan artikel,
video, dan informasi terkini. Twitter,
dengan format cuitan yang singkat,
menjadi tempat bagi berbagai diskusi,
opini, dan pembaruan langsung dari
berbagai sumber. Namun, perlu diingat
bahwa sumber informasi di media sosial
tidak selalu terverifikasi dengan baik,
dan adanya penyebaran informasi palsu
atau hoaks menjadi tantangan yang
perlu diatasi. penulis ingin melakukan
sebuah  Penelitian  tentang  minat
Masyarakat Indonesia pada media
sosial. penelitian ini bertujuan untuk
mendalami minat masyarakat Indonesia
terhadap media  sosial  dengan
pendekatan data mining menggunakan
dua metode klasifikasi, yaitu Algoritma
C4.5 dan Metode Naive Bayes.
Pemilihan kedua metode ini didasarkan
pada  keunggulan mereka dalam
mengolah dan menganalisis data besar
untuk mengidentifikasi pola atau tren
yang mungkin sulit dipahami secara
manual. Algoritma C4.5 dikenal efektif
dalam pembuatan pohon keputusan
yang dapat mengelompokkan data
berdasarkan fitur-fitur yang signifikan,
sedangkan Metode Naive Bayes
mengandalkan teorema Bayes untuk

memperkirakan ~ probabilitas  kelas
tertentu berdasarkan fitur-fitur yang
diberikan.

II. Landasan Teori
Algoritma C4.5

Algoritma C4.5 merupakan
kelompok algoritma decision tree.
Algoritma ini mempunyai input berupa
training samples dan samples. Training
samples berupa data contoh yang akan
digunakan untuk membangun sebuah
tree yang telah diuji kebenarannya.
Sedangkan samples merupakan field-
field data yang nantinya akan kita
gunakan sebagai parameter dalam
melakukan klasifikasi data.

Naive Bayes

Menurut Oslan dan Delen dalam
(Kurniawan, Afif F, 2013) Naive Bayes
merupakan pengklasifikasian dengan
metode probabilitas dan statistik yang
dikemukakan oleh ilmuan Inggris
Thomas Bayes yaitu dengan
memprediksi masa depan bedasarkan
data dari masa lalu. Naive Bayes untuk
setiap kelas keputusan menghitung
probabilitas dengan syarat bahwa kelas
keputusan  adaah  benar,mengingat
vector informasi objek. Algoritma ini
mengasumsikan bahwa atribut objek
adalah independen. Probabilitas yang
terlibat dalam memproduksi perkiraan
akhir dihitung sebagai jumlah frekuensi
dari “master” tabel keputusan.

III.  Metode Penelitian

Algoritma C4.5 dan Naive
Bayes adalah dua metode populer dalam
data mining yang digunakan untuk
analisis minat masyarakat pada media
sosial . C4.5, yang merupakan
perbaikan dari ID3, adalah algoritma
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pohon keputusan yang bekerja dengan
membagi data ke dalam subset yang
lebih kecil berdasarkan nilai atribut
yang paling informatif. Proses ini
menghasilkan pohon keputusan yang
dapat dengan mudah diinterpretasikan,
sehingga memudahkan dalam
memahami faktor-faktor yang
mempengaruhi minat masyarakat. C4.5
sangat berguna dalam klasifikasi data
dengan struktur yang kompleks dan
banyak atribut, serta dapat menangani
data dengan missing values dan atribut
yang bersifat kategorikal. Di sisi lain,
Naive Bayes adalah metode klasifikasi
berbasis probabilitas yang
mengasumsikan bahwa setiap fitur
dalam data independen satu sama lain
Meskipun asumsi independensi ini
sering kali tidak sepenuhnya akurat,
Naive Bayes masih dapat memberikan
hasil klasifikasi yang sangat baik,
terutama dalam analisis teks dan media
sosial. Metode ini bekerja dengan
menghitung probabilitas setiap kelas
berdasarkan fitur yang ada dan memilih
kelas dengan probabilitas tertinggi
sebagai hasil klasifikasi. Keunggulan
Naive Bayes terletak pada
kemampuannya untuk menangani data
besar dan tinggi dimensi dengan
efisiensi komputasi yang tinggi, serta
kemampuannya untuk memberikan
prediksi yang cepat dan akurat dalam
analisis minat masyarakat.

IV.  Hasil dan Pembahasan
Langkah-Langkah Pengelolaan
Metode Naive Bayes

Analisis Data Untuk tahapan
ataupun langkah-langkah pengelolaan
data pada metode Naive Bayes, untuk
tahapan awalnya yaitu menentukan
atribut dan data yang akan digunakan

dan nantinya data tersebut akan diolah.
Untuk data yang akan digunakan yaitu
sebagai berikut.
Tabel 1. Data Sampel
Penelitian

Nama Lengkap | Jenis | Platform | Kemud | Privasi | Fitur- Kualita
Kelamin | Media | ahan | dan Fitur | sVisua
Sosial | Penggn | Keaman 1
naan | an

Diah Pramesti | Perempu | Twitter | Sulit | Lemah | TidakB | Bagus

Cahyani an agus

Farids Ammy | Perempu | Instagra | Mudah | Kuat | Bagus | Tidak
Siregar an m Bagus
Khairani Karen | Perempu | TikTok | Mudah | Lemah | Tidak | Tidak
Arara Siregar an Bagus | Bagus

Khairulsyah Laki- | Twitter | Mudah | Lemah | Bagus | Bagus
Siregar Laki

Nurmaulina Perempu | Facebook | Sulit | Lemah | Bagus | Tidak

a Bagus
Pikrilhsan Lakd- |Facebook | Sulit Kuat | Bagus | Bagus
Ritonga Laki
Puspita Sari Perempu | TikTok | Mudah | Kuat | Bagus | Tidak
an Bagus
Ratma Perempu | Instagra | Sulit Kuat | Tidak | Tidak
an m Bagus | Bagus
Ridho Nufaizal | Laki- |Facebook | Mudah | Kuat | Tidak | Bagus
Laki Bagus
Wakiman Laki- | Facebook | Mudah | Kuat | Bagus | Tidak
Laki Bagus

Tabel diatas merupakan data
sampel Penelitian yang sudah diperoleh
penulis dari hasil kuesioner yang
dibagikan kepada para responden yang
menjadi sampel penelitian.

Data Latih

Untuk data latih merupakan data
yang digunakan untuk membantu proses
pengolahan data, baik itu secara manual
maupun menggunakan sistem aplikasi
seperti aplikasi orange dan rapid miner.

Tetapi  sebelum  perhitungan
dimulai,data akan dibagi menjadi
beberapa tabel yang dimana setiap table
berisi 1 atribut dan value ataupun isi
dari setiap atribut. Untuk table nya
dapat dilihat pada table dibawah.
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Tabel 2. Atribut Platform Media

Sosial
Atribut Value P (Minaf) | P (Tidak Minat)
Facebook 36 14
Platform Media Sosial Instagram 16 14
Twitter 1/6 14
Tiktok 1/6 14
\ Total 100% 100%
Tabel 3. Atribut Kemudahan
Penggunaan
Atribut Value P (Minat) P (Tidak Minat)
Kemudzhan Penggunaan  Mudah /6 1/4
Sulit 1/ 34
Total 100% 100%
Tabel 4. Atribut Privasi dan
Keamanan
Atribut Value P (Minat) | P (Tidak Minat)
Privasidan Keamanan Kuat 6 14
Lemah 1/6 34
Total 100% 100%
Tabel 5. Atribut Fitur-Fitur
Atribut Value P (Minat) | P (Tidak Minat)
Privasidan Keamanan Kuat 36 14
Lemah 1/6 34
Total 100% 100%
Tabel 6. Atribut KualitasVisual
Atribut Value P (Mnat) | P (Tidak Minat)
IFitur-Fitur Bagus 36 14
TidakBagus 1/6 34
Total 100% 100%

Tabel 7. Atribut Kategori

Atribut Value P(Minat) | P(Tidak Mina)
Kualitas Visual Bagus 36 14
TidakBagus Bl 4
Total 100% 100%

Pada tabel diatas merupakan data
dari setiap atribut yang terdaat nilai
nya. Nilai tersebut diperoleh dari data
Jadi untuk melakukan

latih diatas.
perhitungan manual

Naive

Bayes,

harus

pada

metode
melakukan

=pemisahan ataupun pembagian tabel

berdasarkan setiap atribut yang ada.

Perhitungan

Untuk perhitungan pada metode
Naive Bayes menggunakan rumus
sebagai berikut.

P (B|A) . P (4)
P (AlB) =
P (B)

P(AB) = Probabilitas A bersyarat yang diberikan oleh B

P(BJ|A) = Probabilitas B bersyarat yang diberikan oleh A

P(A) = Probabilitas kejadian A

P(B) = Probabilitas kejadian B

Untuk perhitungan yang akan

dilakukan, pertama penulis akan
menghitung data. Adapun

perhitungannya sebagai berikut.

P (Kategeri) =P(Platform Mediz Sosial Twiter)  P(Remudahen Penggumasn )
D(Prvasi dan Kearnanan L emuah) * P(Fitor-Fitur Tidek Bagus) x P(Kualitas
VisualBagus) * P(Rategor Minat)
Pategor) = P(TwitterMinat) x P(SubtMingt) x PLemabMinat) » PTidek
BagusMnaE) X Pl(Baglis\ Mi;}&l) xgﬂ(ategod\lvﬁnal)
RCRORCRIORT)
0000231481 (Nilai Minr)
P(Totter{Tidak Minat) * P(SulitTidak Minat) x P(Lemah Tcek Minat) x
D(Ticak Bagus Tidak Minat) * P(Bagus Tidek Minat) » P(Kategon Tidk

P (Kategori) =

I3 3 3 1 4

= OO0

= (01046873(Nilai Tick Mina)

Jadi  dari  hasil  kedua
perhitungan diatas antara nilai minat
dan tidak minat hasilnya lebih besar
nilai tidak minat, maka hasil
perhitungan tersebut menyatakan tidak
minat, hal ini karena nilai tidak minat
lebih besar daripada nilai minat. Jadi
data Diah Pramesti Cahyani masuk
pada kategori tidak minat pada media
sosial.  Untuk menghitung data

selanjutnya  sama  saja  seperti
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perhitungan diatas. Maka hasil untuk
semua data yang ada yaitu sebanyak
10 data penulis buat dalam bentuk
tabel. Untuk data tabelnya seperti
berikut.

Tabel 8. Perhitungan didalam

Tabel
N Laigtap Fengernl N | hateon

FlRema] | (00 AT () (0 GO ) | UUNEEN
Did  Prapst | Moa) Tidk
Ciya T (Fatmn || =0 BT R A A B] | UV | Mmg

Tidek Mna)

PlRatemal | = (00 DRy (L) D) GO ) | GOR e
] :
Ay e - T T R R [T |

Tidek M)

FlRaemal | =00 DOy () 0 GO 0) | WA
Fhzen  Karmn| Miog) Tidek
AroSiem [P (Raemn || ST AT R A GO E] | UUISRD | Mo

Tidek Mna)

FlRatemal | (00" DRy () 0 GO ) | GORTEs

; : Ming) :
Fhzinuyah Seze E Mz
YO T Rt 1| AT AT R )| VB

Ttk Vz)

FlRaemal | =0 O () D0 GO Ol | VWGILD
A Mig) Tidek
\ - F
Nomaioa ¥ (Fatma || =0 BT () | GO B] | VWD | Mmg

Tidek Mna)

FlRemal | =0 AT L0y 0 GO ) | VAT

| M) ;
Pikri Iean Rimnz L Mz
= T TRateme 1| =08 GAF (T T )| VAL

Tidek Mna)

FlRaEmal | (00" DR 0y 30 GO ) | UOITAI
v .
Fupia i PR T BT O T MR R TTTOTE M

Tidek M)

Flkaemn] | =007 (0] ROy (0 GO0 | UWILE

M) Tidk
- 7 (Fatema || =0 BT () A GO B] | UV | Moz

Tidek Mna)

PlRama) | =07 DRy L0y (18] (o) ) | UAITAI
i Ming) ;
Ritho Nufiizzl : Mz

P (Ratema 1| =0 e () ) 6] | OWITE

Tik\az)

B R
i M) :
“ . L
dim FR N VT T AT TR

Tidek Mina)

Langkah-Langkah Algoritma C4.5
Analisis Data
Untuk proses pengelolaan

algoritma c4.5, tahapan pertama adalah
menentukan data yang akan dihitung.
*Untuk data yang dihitung sudah

terdapat kategori dari setiap data. Hal
ini karena pada metode ini untuk
pengerjaan manualnya  untuk
menentukan bentuk pohon keputusan
dari algoritma C4.5. Untuk data
sampelnya yaitu sebagai berikut.

Tabel 9. Data Sampel Algoritma

C4.5
Jenis | Phtform | Kemudahan | Privasidan| Fitur- | Kualitas
Nama Lengkap Kelmin | Media | Penggunam | Keamanan [ Fitur | Visual | Kategori
Sosial
Diah Pramesti Cabyami | Perempuan | Twiter Sulit Temah | Twdek | Bagms | Tak
Bagus Minat
Farida Azmy Suegar | Perempuan | Instegram | Mudeh Kuat | Bagws | Tidk | Mmat
Bagus
Fhairan; Karen Azara | Perempuan | T&Tok Wudah Temah | Tidek | Tidek | Tidak
Siregar Bagus | Bagus | Mumat
Rhainlsyah Swegr | LaliLaki | Twimer Tuddh Temah | Bagws | Bagws | Mmat
Nurmadina Perempuzn | Facebook Sulit Lemdh | Bagws | Tdak | Tidk
Bagus | Minat
Pikei Ihsan Ritonga Takilak | Facebook Sulit Kuat | Bagws | Bagws | Mmat
Puspita Sari Perempua | TiIOk Mudah Kozt | Bags | Tidk | Mmat
Bagus
Rama Perempuan | Instagram Sulit Ruat Tidak | Tidak | Tidak
Bagus | Bagus | Mumat
idho Nufaizal Talilad | Facsbook | Mudah Fuat Tidak | Bazws | Mmat
Bagus
Wekima Laaldd | Facsbook | Mudah Kozt | Bamws | Tidk | Mmat
Bagus

Pada tabel diatas merupakan
data yang akan digunakan sebagai data
sampel penelitian untuk perhitungan
manual algoritma c4.5. Pada proses

pengerjaan algoritma c4.5
menggunakan rumus pada metode
decision tree, rumus yang akan

digunakan yaitu rumus entropy untuk
menghitung nilai setiap atribut dan
rumus gain yang digunakan untuk
menghitung nilai  keseluruhan dari
atribut yang ada pada data sampel.
Untuk rumusnya dapat dilihat sebagai
berikut.

n

Entropy ( =¥ —pilog2 Pi

=1
Keterangan:
s = Himpiunan kasus
n = Jumlah Partisi §
P = Proporsi §; tethadap S
In(x)

Log2 (x)=1n(2)

. In(Pi)
Loge Tt @)
= |5q]
Gain (5, A) = entropy (5) — ¥. * Entropy (5t)
o

Keterangan:
s S Hinpiman kasus A = Fitur
n = Jurnlah Partisi atribut A |8i] = Proporsi §;
terhadap 5
§) = hmmlah kasus dalam S
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Untuk memulia perhitungan,
terlebih dahulu penulis menghitung
nilai entropy dari setiap partisi yang
ada pada setiap artibut. Kemudian
setelah setiap partisi dihitung maka
kemudian penulis akan menghitung
gain dari setiap atribut. Sebelumnya
data sampel akan dipecah dan dibagi
menjadi  beberapa table sebanyak
atribut yang digunakan. Tabel tersebut
yaitu sebagai berikut.

Tabel 10. Platform Media Sosial

Atrbut Partisi | Kasus () | Tidak Minat (S1) | Minat (S2)
Twitter ) 1 1
Platforn | 1hstagram 1 1 1
Media Sosial | Facebook 4 1 3
TikTok 2 1 1

Tabel 11. Kemudahan Penggunaan

=]

Ambut | Partisi | Kasus(S) | Tidak Minat (81) | Minat 80)

Kemdihan | Muddh | 6 l j
g o Ty 1

Tabel 12. Privasi dan Keamanan

Afribut Partisi | Kasus(5) | Tidak Minat (S1) | Mimat (83)
Privasidan | Kuat b 1 )
Remay [0 T4 ] 1

Tabel 13. Fitur-Fitur

Pada beberapa tabel diatas
merupakan data sampel yang sudah
dibagi menjadi beberapa table. Hal ini
dilakukan agar data dapat dihitung.

Menghitung Entropy Total

Total data (S)= 10
Jumlah Kasus “Tidak Minat™ = 4
Jumlah Kasus “Minat™ = 6

— -k = b2
Entropy (Total) = (—10 X Log2 (10)) + (— 10 X Log2 (10))

4 "'(:_u.] 6 m
= (—To % (M) + (— 10 % () ))

= (-04 x (-
(- 057082))
0,69314 0,69314

051629)) + (—0,6

= (0.4) % (-1,32194) + (-0.6) x (-0.73696)
= 052877+ 044217
0,97094

Menghitung Entropy Platform Media
Sosial “Twitter”

Entropy (Total) = (—5 X Log2 (%)) £ (—é X Log2 (2))

ol) oy w)

= (=zx(m@))+ (—Ex (@) )

ues34)) + (—05 X
0£3314))
063314 063314

= (0 <D0 (D)

= 05405

0,1

Menghitung Entropy Platform Media
Sosial “Instagram”

Aot | Parsi | Kaus(§) | Tidak Mot ) | Mt (§)

Hi Bagus b ] j Entropy (Total) = (—5 X Log2 (%)] 3 [—é X Log2 [% )
U kb |4 3 1 Dl
N = (X (@) +(-2x (@)
Tabel 14. Kualitas Visual
= (=05 X (~————oesas)) + (=05 X
" i : . ’ (-~ oseawe))
Athut | Partii | Kasus(S) | Tilak Minat (1) | Minat () oassis oassis

= (0 *(D+(03)x(-D)

Kults | Bags | 4 ] l
Vol hihe] § | 1 |

= 05+05

0.1
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Menghitung Entropy Platform Media
Sosial “TikTok”

Entropy (Total) = (—5 X Log2(2)) + [—% % Log2(2))

1 M) v MG
= (- 2% (@) + (75 x (In2) ))

= (05 x (-
(- 063314))
069314

nesa14)) + (—05 X
= (05X (D+(05)x (1)
= 05+05
= 01
Menghitung Gain Platform Media
Sosial
I . :
37094~ (10 1)+ (10x 1)+ (10 X OBL12T) + (wx 1)
/)

Entropy (Ttl)= ¢
097094 (0 +(0.2)x (0343)+ (0)

097004 + 0943

= Mo

Menghitung  Entropy  Kemudahan
Penggunaan “Mudah”

= 069314
(0,16666) x (-2.58497) + (-0,83333) x (:0,26303)

0,69314

= 043081 +021919

= 08
Menghitung  Entropy =~ Kemudahan
Penggunaan “Sulit”
3 3 1 1
Entropy (Total) = (—3xLog2(3)) +(—1xLog2(a))

(%) (%)
x (In€2))) + (7: x (In(2} ))

L
— 4

(

=i =075 X (=
(— 1.38629) )
0.69314

128768)) + (—0,25 x

0.69314

= (0.73) = (-0,41503) + (-0.25) = (-2,00001)
= 031127+0,5

= 0,81127

Menghitung Gain Kemudahan
Penggunaan
s £
Entropy (Total) = 0,97094 — (10 X 0,65) + (10 X 0,81127)

= 0,97094 x (0,39) + (0.3245)
= 097094 +0.7145
= 025644

Menghitung Entropy dan Gain Kualitas

Visual Menghitung Entropy Kualitas
Visual “Bagus”

B3
(4))

-
—_
-

W W

tay)

—
B

(e

(—0,75 X (— 12a7e8)) + (—0,25 X (— 1.38629))
069314 69314
= (0.75) = (-0,41503) + (-0.25) = (-2.00001)
= 031127+0.5
= 081127

Menghitung Entropy Kualitas Visual
“Tidak Bagus”

3 3 3 3
—&x LogZ(s)) + (— & x Log2 (&)

Entropy (Total) = ¢
3 n(2) 3 m(2)
= (— & x (N@)) + (— 5 x (@ ))
= E05 X 0e9318)) + (=025 X
(- 0.68314))

069314 069314

= (0.5) =< (-0.1)+ (-0.5) = (-1)

= 05+05

Menghitun;; Gain Fitur-Fitur

6 4
Entropy (Total) = 097094 — (10 X 0,65) + (10 X 0,81127)

0,97094 * (0,39) +(0,3245)

= 0,97094+0,7145

023644

Menghitung Entropy dan Gain Kualitas
Visual Menghitung Entropy Kualitas
Visual
Bagus”
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(=075 X (~———128768)) + (—0,25 X (—138629))

Ll L
—_—
S
[,
—
.

0,69314

(0,75) x (0.41503) + (-0.25) x

031127+05

0.81127

0,693 14

(-2,00001)

Menghitung Entropy Kualitas Visual
“Tidak Bagus”

Entropy (Total) =

3 3 3

3

(-6 XLog2 (6)) +(—6 X Log2 s))

;M) 5 m)

(- (W) 4 (-

(05 % (-
(——_n3n4))

069314

03)x( 0.1+ (03)x (1)

063314))

05+05

1

||[2}])
+ (<025 X

069314

Menghitung Gain Kualitas Visual

Entropy (Total) =

b
09709 - (1) 4
09704 % (1)
(03245)

097094 +0.9245

00464

1
(10X 081127)
.|.

Tabel 15. Menghitung Gain Kualitas

.
Visual
Asribut Pardsi Kasus | Tidak | Minat| Entropy Gain
(S) | Minat| (52)
(S1)
Total 0.,97094
Platfomm 004644
Media
Sosial
Twitter 2 1 1 1
Insta gram| 2 1 1 1
Facebook| 4 i 3 0.81127
Tik Tak 2 1 1 1
Kenmidahan 0.25644
Penggunaan|
MMudah 6 1 5 0.65
Sulit 4 3 1 0.81127
Povasi dan 0.25644
Keamanan
EKuat 6 1 0.65
Lemah 4 3 1 0.81127
Fitur-Fitur 0.25644
Bagzus 3 1 5 0.65
Tidak 4 3 1 0.81127
Bagus
Kunalitas 0.04644
Wisual
Bazus 4 3 1 0.81127
Tidak 3 3 3 1
Bagus
KeandahanPengqunam
Mudsh Sult

Platform Media Sosia Tidak Minat?3,0%, 34
Facehook,

Istagram
AtauTwiter TikTok

\ Nt 08 44 Mt St ’

Gambar 5. Hasil Entropy

Hasil dari perhitungan yang
sudah dilakukan yaitu memperoleh tree
wiewer. Hasil tersebut diperoleh dari
hasil entropy.

V. Kesimpulan

Analisis minat  masyarakat
menggunakan media sosial dalam data
mining dapat dilakukan dengan efektif
menggunakan metode algoritma C4.5
dan Naive Bayes. Algoritma C4.5
menghasilkan pohon keputusan yang
memudahkan identifikasi faktor-faktor
utama yang mempengaruhi minat,
sementara Naive Bayes memberikan
klasifikasi berbasis probabilitas yang
efisien dan akurat. Kedua metode ini,
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ketika diterapkan pada data media
sosial, mampu melakukan klasifikasi
dengan sangat baik, menghasilkan hasil
yang sangat akurat dan informatif. Hal
ini menunjukkan kemampuan kedua
metode dalam menangani data yang
kompleks dan tinggi dimensi, serta
dalam  memahami  pola  minat
masyarakat secara mendalam.
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